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Contacto con el profesor

Nombre Luis Llana Diaz.
Despacho 115 (12 planta).
Email 1lana@ucm.es (consultas personales, NO dudas).
Turorias L,M,X 13:00-14:00 (previa peticién).
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Servidor con MongoDB

https://isabelita.fdi.ucm.es/jupyter
m Servidor MongoDB

m Ejercicios y material online
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Objetivos

m MongoDB.

m Realizar consultas en mongoDB.

Realizar programas que usen MongoDB.

Instalacién de mongoDB en local

Uso de Atlas.

Instalacién de servidor con Replicacién (ReplicaSet) y Fragmentacién (Sharding).
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Evaluacidén

La evaluacién continua

Participacién. 20 %
m Control de asistencia obligatoria.
m Cuestionarios.

3 exdmenes parciales 80 %.

m Pesos 1, 2, 3.
m Es necesario sacar un 4 en el 3er examen parcial.

Examen final

Se puede aprobar solamente con el examen final.
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m Maquina sobre la que se ejecuta
m Lenguaje de implementacién
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m Datos de entrada
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Tiempo. Complejidad Algoritmica

Comportamiento de un programa segtn crece el tamafio de los datos.
Tamano del problema n: S
n (’)(1)' tiempo constante.
O(log(n)): tiempo logaritmico.
O(n): tiempo lineal.
O(nlog(n)).
O(n?).
O(n’).

—— B{s(n)

tamaiio
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Muchas maquinas Q 1
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Cluster en la Facultad

m Cldster de raspberry de
ordenadores antiguos.

m Sirve para acostumbrarse a
clusteres reales.

m Acceso remoto con ssh.




